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ABSTRAK

Dalam era informasi digital yang semakin berkembang, berita hoaks atau
palsu menjadi tantangan serius yang dapat mempengaruhi persepsi dan keputusan
masyarakat. Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan metode deteksi berita
hoaks menggunakan pendekatan machine learning pada data berita. Fokus
penelitian ini adalah mengidentifikasi berita hoaks yang terkait. Penelitian ini
melibatkan pengumpulan data berita dari sumber berita daring terkemuka dan
penerapan algoritma machine learning, termasuk Logistic Regression, Decision
Tree, Gradient Boosting, dan Random Forest, untuk melakukan klasifikasi berita
hoaks. Performa model diukur menggunakan metrik akurasi, presisi, recall, dan f1-
score, dengan hasil pengujian dibandingkan dengan evaluasi manusia yang telah
terlatih dalam mengenali berita hoaks. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa
pendekatan machine learning dapat berhasil digunakan untuk mengidentifikasi
berita hoaks dengan tingkat akurasi yang tinggi. Namun, penelitian ini juga
mengidentifikasi batasan dalam pendekatan ini, seperti keterbatasan data pelatihan
dan kompleksitas bahasa. Meskipun demikian, penelitian ini memberikan
kontribusi penting dalam upaya untuk mengatasi masalah berita hoaks dan
memberikan landasan untuk pengembangan lebih lanjut dalam deteksi berita hoaks
menggunakan teknologi machine learning.

Kata Kunci: Analisis Berita, Berita Hoaks, Klasifikasi Teks, Machine Learning



ABSTRACT

In the era of increasingly developing digital information, hoax or fake news
is a serious challenge that can influence people's perceptions and decisions. This
research aims to develop a hoax news detection method using a machine learning
approach on news data. The focus of this research is to identify related hoax news.
This research involves collecting news data from leading online news sources and
applying machine learning algorithms, including Logistic Regression, Decision
Tree, Gradient Boosting, and Random Forest, to classify hoax news. Model
performance is measured using accuracy, precision, recall and fl-score metrics,
with test results compared with human evaluations that have been trained to
recognize hoax news. The results of this research show that the machine learning
approach can be successfully used to identify hoax news with a high level of
accuracy. However, this study also identified limitations in this approach, such as
limited training data and language complexity. Nevertheless, this research makes
an important contribution in efforts to overcome the problem of hoax news and
provides a basis for further development in hoax news detection using machine
learning technology.

Keywords: Hoax News, Machine Learning, News Analysis, Text Classification
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