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ABSTRAK

SMA NEGERI 16 BATAM adalah sekolah yang masih akreditasi B dan
memiliki penurunan kelulusan siswa masuk PTN (Peguruan Tinggi Negeri)
lewat jalur SNMPTN (Seleksi Nasional Masuk Perguruan Tinggi Negeri).
Hal tersebut akan menjadi penunjang bagi pihak sekolah untuk meningkatkan
mutu dan kualitas proses belajar mengajar. Penelitian ini untuk mengetahui
tingkat kelulusan siswa masuk PTN lewat jalur SNMPTN. Data nilai siswa
diklasifikasikan kedalam prediksi siswa lulus dan tidak lulus. Input dari
sistem ini adalah nilai raport siswa dari semester 1 sampai 5 sehingga
memiliki atribut sebanyak 70 atribut. Data nilai siswa tahun 2017 yang
dinyatakan lulus sebagai data training. Sedangkan data siswa tahun 2018
sebagai data testing. Data training akan diproses menggunakan teknik Data
Mining algoritma naive bayes classifier (NBC) untuk membentuk tabel
probabilitas sebagai dasar proses klasifikasi kelulusan siswa. Ouput dari
sistem ini adalah berupa tingkat akurasi siswa yang diprediksi kelulusannya.
Data nilai siswa dirata-ratakan permata pelajaran dalam satu semester,
selanjutnya dikategorikan. Data nilai siswa akan dilakukan dalam 2 Kali
percobaan yaitu berdasarkan rangking dan drop. Pengujian pada data siswa
2018 jurusan IPS, dengan algoritma naive bayes menghasilkan nilai akurasi,
recall, dan precision masing-masing 80%, 100% dan 80%. Hasil pengujian
yang menunjukkan bahwa faktor yang paling berpengaruh dalam penentuan
klasifikasi kelulusan siswa yaitu rata-rata nilai siswa setiap mata pelajaran
dalam 5 semester. Sehingga faktor-faktor tersebut dapat digunakan sebagai
bahan evaluasi dan pertimbangan bagi perguruan tinggi negeri.

Kata Kunci: Kelulusan SNMPTN, Data Mining, Naive Bayes Clasifier



ABSTRACT

SMA 16 BATAM is a school that is still accredited B and has decreased
graduation of students entering PTN (State Universities) through the
SNMPTN (National Selection to Enter State Universities). This will be a
support for the school to improve the quality of the teaching and learning
process. This research is to determine the graduation rate of students entering
PTN through the SNMPTN pathway. Classified into predictions of students
graduate and not graduate. Input from this system is the value of student
report cards from semester 1 to 5 and have 70 atributes. Data raport students
of 2017 who were said to had passed as training data. While the student’s
data on 2018 become testing data. Training data will be processed using
naive bayes classifier (NBC) Data Mining techniques to form probability
tables as the basis for the student graduation classification. The output of this
system is the level of accuracy from the students predicted for graduation.
The student’s raport will be averaged per subject in one semester and then be
categorized. Training data and testing data will be done in twice trial that is
bye rangking and full student. Trial for students majoring in Social Sciences,
usng naive Bayes algorithm have result that is accuracy, recall, and
precision values of 80%, 100% and 80% respectively. The test results show
that the most influential factor in determining student graduation
classification is the average student score for each subject in 5 semesters. So
that these factors can be used as material for evaluation and consideration
for state universities.

Keywords: SNMPTN Graduation, Data Mining, Naive Bayes Clasifier
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