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ABSTRAK

Sepeda motor menjadi pilihan semua orang sebagai alat transportasi karena
murah dan bisa digunakan dalam waktu yang lama. Kenaikan harga barang-barang
konsumsi atau kebutuhan sehari-hari seperti kenaikan harga bahan bakar, bahkan pada
hari raya keagamaan (idul fitri), atau sering juga disebut fluktuasi (musiman), data mining
merupakan suatu data yang diproses melalui ekstraksi (dari yang sebelumnya belum
diketahui, serta tidak bermanfaat) sehingga menjadi ilmu pengetahuan atau informasi dari
pola data yang besar jumlahnya. salah satu teknik atau metode yang ada pada data mining
adalah teknik K-Nearest Neighbor. algoritma klasifikasi bertujuan untuk memprediksi
dataset yang memiliki kelas menjadi dataset kelas yang baru.

Tujuan dari penelitian ini adalah diharapkan penelitian ini dapat membantu
perusahaan dalam mengambil keputusan dalam menyediakan saham. Pengolahan data
penjualan sepeda motor sebanyak 170 dan 3 atribut yang ada pada pemilihan data
menggunakan metode algoritma K-Nearest Neighbor menghasilkan prediksi penjualan
sepeda motor Honda dengan tipe metric lebih banyak diminati konsumen dibandingkan
dengan tipe sport dan CUB. Penelitian ini menggunakan algoritma K-Nearest Neighbord
dengan nilai akurasi sebesar 97,65%. presisi untuk matic 98.00 %, Sport 92.45 % CUB
94.12 % dan recall untuk matic 97.03%, Sport 96.08% dan CUB 88.89%. Pengujian yang
dilakukan dengan menggunakan software Rapidminer cukup efektif karena hasil akhir
yang didapatkan sama dengan perhitungan manual. oleh sebab itu, pengujian dengan
Rapidminer cukup membantu dalam melakukan pengujian.

Kata kunci: algoritma K-Nearest Neighbord; Penambangan Data; Ramalan



ABSTRACT

Motorcycles are everyone's choice as a means of transportation because
they are cheap and can be used for a long time. The increase in the price of consumer
goods or daily necessities such as the increase in fuel prices, even on religious holidays
(Eid), or often also called fluctuations (seasonal), data mining is data that is processed
through extraction (from previously unknown data). known, and not useful) so that it
becomes knowledge or information from large data patterns. one of the existing
techniques or methods in data mining is the K-Nearest Neighbor technique. Classification
algorithm aims to predict datasets that have a class into a new class dataset. The purpose
of this study is that it is hoped that this research can assist companies in making decisions
in providing shares. Processing 170 motorcycle sales data and 3 attributes in the data
selection using the K-Nearest Neighbor algorithm method resulted in predictions of
Honda motorcycle sales with the metric type being more attractive to consumers than the
sport and CUB types. This study uses the K-Nearest Neighbord algorithm with an
accuracy value of 97.65%. precision for matic 98.00%, Sport 92.45% CUB 94.12% and
recall for matic 97.03%, Sport 96.08% and CUB 88.89%. Tests carried out using
Rapidminer software are quite effective because the final results obtained are the same as
manual calculations. therefore, testing with Rapidminer is quite helpful in conducting the
test.

Keywords: K-Nearest Neighbord algorithm; Data Mining, Prediction
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