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ABSTRAK

Perkembangan teknologi informasi mulai memasukiaratgrpenting dalam suatu
bidang pekerjaan, informasi yang di dapat dalantuspekerjaan menyangkut hal
umum dan khusus. Komputer merupakan salah satl dasi perkembangan
teknologi canggih yang dapat digunakan untuk meruobsegala jenis pekerjaan
termasuk transaksi pada pekerjaan bisnis dengamdamn yang ada didalam
software komputer seorang user dapat melakukan operasicaraaksi dengan
cepat. Penggunaan komputer juga dibutuhkan oletaisganarketing penjualan
rumah PT. Glory Pointadalah perusahaan yang bergerak dibidaageloper
berkedudukan diwilayah kota Batam. Penjualan rupzata perusahadir. Glory
Point saat ini masih belum stabil dan mengakibatkan déamya rumah kosong dan
tidak terawat karena tidak laku serta tempatnyagyjaoh dari area transportasi
umum, tempat pusat perbelanjaan, serta perkotaamald unit perumahan pada
PT. Glory Pointberjumlah 236 unit diantaranya tipe 36/96, tip&/ 3B, tipe 42/78,
tipe 46/84 dan tipe 36/72a yang terdiri dari 30t yp@rmasing-masing tipe, tipe
52/91 (23 unit), tipe 52/105 (20 unit), tipe 60/ unit), tipe 84 (12 unit), tipe
105 (11 unit). Dengan banyaknya data, maka dibatmhsebuah metode agar
mempermudah hasil prediksi dalam penjualan rumabgatemenggunakan metode
algoritma aprioridan bantuasoftware tanagra. Algoritma apriotermasuk jenis
aturan asosiasi padata mining. Data miningang bersumber dari data komputer
dan data transaksi penjualan kemudian diolah mevad@un metodealgoritma
apriori. Dengan perhitungaalgoritma apriori maka diperoleh hasil penjualan
rumah bertipe yang paling banyak dibeli oleh konsanyaitu tipe 36/96, tipe
36/72b, tipe 42/78, tipe 46/84 dan tipe 36/72a danglaiminimum supporB0%
dannilai confidence90% dengaffinale ruleyang diperoleh sebanyak fifles.

Kata Kunci: Data mining,Penjualan rumatlgoritma Apriori, Software Tanagra



ABSTRACT

The development of information technology begamter the most important part
in a field of work, the information obtained inabjconcerning general and specific
matters. The computer is one of the results ofithelopment of technology used
to help all transactions in business with the aifrfaxilitating and accelerating
operations, one of the businesses that use congastararketing home sales of PT.
Glory Point. PT. Glory Point is a company engagethie Developer, domiciled in
the city of Batam. Home sales at PT. Glory Pointusrently still unstable and
results in many vacant and unkempt homes becaegedth not sell well and are
far from urban areas and malls. The number of hogisinits at PT. Glory Points
are 236 units including type 36/96, type 36 / #8be 42/78, type 46/84 and type
36 / 72a consisting of 30 units per type, 52/91y8ks), type 52 / 105 (20 units),
type 60/59 (18 units), type 84 (12 units), type (Mbunits). With so much data,
then we need a method in order to facilitate treiles of predictions in home sales
by using a priori algorithm method and the helpTaihagra software. A priori
algorithm including the type of association rules data mining. Data mining
sourced from computer data and sales transactida dathen processed using a
priori algorithm method. With the a priori algorith calculation, the result of the
sale of the type of houses most bought by conswuaretgpe 36/96, type 36 / 72b,
type 42/78, type 46/84 and type 36 / 72a with amim support value of 30% and
the value of confidence 90% with 12 rule finalesgul

Keyword Data mining, Home sale, Apriori algorithm, Tanagraftware
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Perkembangan teknologi informasi mulai memasukidratgrpenting dalam
suatu bidang pekerjaan, informasi yang di dapandaiuatu pekerjaan menyangkut
hal umum dan khusus. Hal tersebut dapat berupa Wiammata yang banyak,
dikumpulkan kemudian diolah menjadi suatu informbaru yang lebih baik,
sederhana dan menarik. Data ini di dapat dagsétansaksi yang biasanya kita
lakukan setiap hari didalam kebanyakan jenis pakerjSalah satunya pekerjaan
yang menghasilkan data cukup banyak adalah dajagt@n. Penjualan tersebut
dapat berupa jasa maupun produk. Penjualan jasaatannya dengan keahlian,
waktu, hasil dan harga yang kita tawarkan kepadakmen. Sedangkan penjualan
produk erat kaitannya dengan tipe, merek, modegdudan harga produk tersebut.

Dalam dunia bisnis khususnya di industri atau pdraan tidak sedikit
pesaing lama dan baru yang menjadi tantangan bagarsg pemilik produk untuk
memasarkan produknya. Dalam hal ini pemilik prodiangat dituntut untuk
mengembangkan atau menemukan inovasi terbaru goh&k umeningkatkan
penjualan suatu produk kepada pembeli dan konsusaéah satunya dengan cara
meningkatkan manfaat sebuah data penjualan yang Refgualan yang ada
dilakukan setiap harinya sehingga membuataditu bertambah banyak, yang
semakin lama semakin banyak. Data yang dikumpublesfungsi sebagai laporan
penjualan produk perusahaan, banyaknya data terselyuna untuk di olah dan

di analisa untuk menjadi informasi yang dapat beagu



Rumah merupakan salah satu tempat tinggal yangidiheh setiap manusia.
Rumah adalah produk yang ditawarkan kepada masagdekgan menjadikan itu
kebutuhan yang sangat penting didalam kehidupamaRuterus dibuat dengan
bentuk dan model yang sangat ideal sesuai perkegahazaman. Rumah dengan
bentuk yang ideal dan terjangkau dari segi hargdatilitas menjadi idaman setiap
orang untuk membelinya. Pertimbangan dalam pembelimah yang dilakukan
konsumen menjadi tolak ukur dalam memilih rumalmda. Melalui koran, brosur,
media sosialacebooldan baliho, pemasaran dilakukan oleh penjual rutealgan
tujuan memikat hati konsumen.

Penjualan rumah pada salah sdg¢veloperperusahaan saat ini masih belum
stabil dikarenakan belum begitu dilirik secara laxgs dimasyarakat kota Batam.
Kualitas rumah yang murah dan strategis mempengarmat masyarakat dalam
menentukan kesukaan terhadap rumah yang akan,dapabila rumah dalam
jumlah besar tidak terjual maka penjualan tidakistaaka mengakibatkan banyak
rumah akhirnya menjadi rumah kosong dan tidak tetadengan baik. Penataan
dan pemeliharaan rumah tersebut juga menjadi tgkadai. Faktor lingkungan
merupakan salah satu faktor yang dipertimbangkarskkmen sebelum membeli
rumah. (Anastasia, 2013).

Kurangnya Minat konsumen membeli suatu rumah dilakan lokasi yang
kurang strategis, jauh dari transportasi umum, sgnperbelanjaan dan sekolah.
Pembangunan dan pemasaran yang dibangurdeletiopeberalamat di Tanjung
Riau dan Tiban Koperasi. Dengan kondisi saranap@masi umum yang belum

banyak beroperasi melewati daerah tersebut dakgaag sekolah anak serta pusat



perbelanjaan kemudian masyarakat mempertimbangkakembali.. Harga, tipe
dan luas tanah yang tidak sesuai mengakibatkarukmers secara tidak lansung
juga mempertimbangkannya untuk membeli rumah. Dafmngelolaan hasil
penjualan rumah saat ini, seorang marketing meraggumperangkat komputer dan
mencatat data transaksi dengan tujuan mendapaselzdgai laporan akimereka
kepada perusahaan. Namun data tersebut belumdigpatkan sebagai data yang
valid dalam memprediksi hasil penjualan rumah dimasadatang. Data transaksi
pembelian rumah dengan cara konvensional masih rutipgkkan untuk
mengetahui minat konsumen, perlu adanya cara unémkprediksi hasil penjualan
rumah untuk mengetahui minat konsumen terhadap huwyeng diminati
berdasarkan hasil transaksi sebelumnya, sehinggaedi@an rumah dapat
memenuhi permintaan konsumen.

Data yang diperoleh dalam penelitian ini mencakpe, tharga, luas tanah
serta total penjualan perbulannya dalam tiga tabrakhir. Data yang tersimpan
dalam komputer dengan jumlah yang banyak ini diganasebagailata mining.
Data miningadalah aturan pencarian pola atau informasi mergaiam suatu
kumpulan data terpilih dengan menggunakan metatiente (Nurul Adha, Lince
Tomoria Sianturi, 2017).

Data mining yang bersumber dari data komputer dan transakgugen
kemudian di olah menggunakalgoritma apriori. Algoritma aprioriadalah jenis
aturan asosiasi padiata mining. Apriori adalahalgoritmakelas yang membantu
mempelajari peraturan asosiasigoritma mencoba untuk menemukan himpunan

bagian yang umum dalam kumpulan data (Ristianing20t7)



1.2 Identifikasi Masalah
Berdasarkan latar belakang masalah diatas, maktfikasi masalah adalah

sebagai berikut.

1. Penjualan yang tidak stabil mengakibatkan banyakatuakhirnya menjadi
rumah kosong dan tak terawat.

2.  Kurangnya minat konsumen membeli rumah dikarenaddaasi yang tidak
strategis, jauh dari transportasi umum, tempatgdanjaan dan sekolah.

3. Harga, luas tanah dan tipe yang tidak sesuai mévegtkn konsumen secara

tidak lansung enggan untuk membeli.

1.3 Batasan Masalah
Untuk menghindari adanya penyimpangan dari juduh dajuan yang
sebenarnya, maka adapun batasan masalah yang khterdalam penelitian ini
sebagai berikut :
1. Lokasi Penelitian ini bertempat BiT. Glory Point.
2. Data yang digunakan dalam penelitian hanya tiganaerakhir Oktober
2016 sampai dengan September 2019.

3.  Penelitian ini mengguakahligoritmaApriori danSoftware Tanagra



1.4

Rumusan Masalah

Berdasarkan uraian dari latar belakang, maka ddpamuskan suatu

masalah penelitian yang akan dibahas yaitu:

1.

1.5

Bagaimanalata miningmenggunakaalgoritma aprioridalam mencari pola
rumah yang diminati konsumen ?

Bagaimana lingkungan pembangunan rumah yang sudahkemudian
dikembangkan guna untuk menarik minat konsumen ?
Bagaimanasoftware Tanagralapat membantu mengolah data perhitungan

manual sehingga dapat mempermudah penjualan rumah ?

Tujuan Penelitian

Berdasarkan uraian dari rumusan masalah, makantgalm melakukan

penelitian ini adalah:

1.

Untuk menemukan pola rumah yang diminati konsunieatdhkan strategi
penjualan rumah yang lebih mengutamakan kebutuharkdinginan yang
dicari konsumen.

Untuk mengembangkan pembangunan rumah kedepannyeriuéian

pemilihan lingkungan yang strategis, berkualitasyrah dan mudah
terjangkau dari segi transportasi, tempat perbatangan sekolah.

Untuk membandingkan perhitungan data yang dilakusarara manual,
terhadap perhitungan yang secara otomatis dengaggpeaansoftware

tanagrasehingga mempermudah data penjualan.



1.6 Manfaat Penelitian

Dalam pelaksanaan penelitian ini, diharapkan daqgahberi manfaat antara

lain :

1.6.1 Manfaat Teoritis

Adapun manfaat teoritis yang peneliti dapatkan genelitian ini adalah

sebagai berikut :

1. Untuk menerapkan dan mengembangkan ilmu yang téfslajari selama
perkuliahan dalam jurusan teknik informatika.

2. Tambaharreferensibagi pembaca yang akan melakukan penelitian lebih
lanjut khusus bidang teknik informatika tentamta mining dalam

memprediksi hasil penjualan menggunakégoritma apriori.

1.6.2 Manfaat Praktis

Memperoleh pengetahuan baru tentdaaminingdengaralgoritma apriori
dalam memprediksi hasil penjualan produk yang tdaatdapat dijadikareferensi
bagi perusahaan.

1. Dengan menggunakan metode ideveloperdan marketing pemasaran
rumah kedepannya lebih mengutamakan keinginanelautkhan konsumen.

2. Memperoleh pengetahuan baru tentdaga miningmetodealgoritma apriori
dalam memprediksi hasil penjualan rumah yang tedpat dapat dijadikan

referensi bagi perusahaan.
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LANDASAN TEORI

2.1 Knowledge Discovery In Databag&DD)

Menurut (Fajhrin, 2018 Knowledge Discovery In Databa@eDD) diartikan
sebagai extraksi informasi potensial, implisit detak dikenal dari sekumpulan
data. Proses KDD melibatkan hasil proses data mining(Proses mengekstrak
kecendrungan pola suatu data), kemudian mengulsdhyeasecara akurat menjadi
informasi yang mudah dipahami. KDD sendiri dianilsebagai keseluruhan proses
non-—trivial untuk mencari dan mengidentifikasi pdattern)dalam data, dimana
pola yang ditemukan bersifat sah, baru, dapat b&famtidan dimengerti.

Menurut (Kennedi Tampubolon, hoga saragih, 2018},enam elemen yang
paling esesnsial dalam teknik pencarian informgei @engetahuan dalam KDD
yaitu :

1. Mengerjakan sejumlah data besar.

2. Diperlukan efisiensi berkaitan dengan volume data.

3. Mengutamakan ketetapan/keakuratan.

4.  Membutuhkan pemakaian Bahasa tingkat tinggi.

5. Menggunakan beberapa bentuk dari pembelajaran ttoma

6. Menghasilkan hasil yang menarik.



2.2 DataMining

Menurut (Kennedi Tampubolon, hoga saragih, 2@Eaminingmerupakan
proses yang menggunakan teknik statistik, matemakikcerdasan buatan, dan
machine learninguntuk mengekstraksi dan mengidentifikasi informgang
bermanfaat dan pengetahuan yang terakit dari bartdajabasebesar/ data
warehouse.

Menurut (Fajhrin, 2018)data mining bukanlah suatu bidang yang sama
sekali baru. Salah satu kesulitan untuk mendekaisidata mining adalah
kenyataan bahwadata miningmewarisi banyak aspek dan teknik dari bidang-
bidang ilmu yang sudah mapan terebih dahulu. Bdrdavabeberapa disiplin ilmu,
data mining bertujuan untuk memperbaiki teknik tradisional sgha bisa
menangani :

1. Jumlah data yang sangat besar.
2. Dimensi data yang tinggi.
3. Data yang heterogen dan berbeda sifat.

Menurut (Koko Handoko, 2019)ata Mining merupakan sebuah aktivitas
yang dilakukan dengan mengabungkan berbagai ilmatistéta, matematika,
artificial intelligence dan machine learningdengan tujuan untuk melakukan
ekstraksi dan identifikasi dari berbagai informgesng ada sehingga menghasilkan
suatu pengetahuan baru yang bermanfaat pada ledgpé&nnya pada sebuah

databaseyang besar.



2.2.1Proses TahaparData Mining

Menurut (Vulandari, 2017pata miningmerupakan salah satu dari rangkaian

KDD. KDD berhubungan dengan teknilntegrase dan penemuan ilmiah,

interpretasi dan visualisasi dari pola-pola sejimtata. Serangkaian proses

tersebut memiliki tahapan sebagai berikut :

1.

2.

Pembersihan data (untuk membuang data yang tidadidten damoise.
Integrasi data (penggabungan data dari beberapaesum

Transformasi data (data diubah menjadi bentuk gasgai untuk dinining).
Aplikasi teknikData Mining proses ekstraksi pola dari data yang ada).
Evaluasi pola yang ditemukan (proses interpretalsi menjadi pengetahuan
yang dapat digunakan untuk mendukung pengambilpatiésan).

Presentasi pengetahuan (dengan teknik visualisasi).

Interpretation/
Evaluation

]ﬂ

Transformation .

Transformed
=0

B Preprocessed
Data Data

Target
Data

Gambar 2. 1TahaparKnowledge Discovery In Database (KDD)

Patterns

Sumber: Data Mining Teori dan Aplikasi Rapidminer
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2.2.2 PengelompokanData Mining
Menurut (Fajhrin, 2018), pengelompokdata miningdibagi menjadi

beberapa kelompok yaitu:

1. Deskripsi
Deskripsi merupakan cara untuk menggambarkan patakécendrungan
yang terdapat dalam data yang dimiliki.

2. Estimasi
Estimasi hampir sama dengan klasifikasi, kecualiabel target estimasi
lebih kearah numerik dari pada kearah kategori. éflothng dibangun
menggunakan record lengkap yang menyediakan rif&bel target sebagai
nilai prediksi.

3. Prediksi
Prediksi menerka sebuah nilai yang belum diketdanijuga memperkirakan
nilai untuk masa mendatang.

4. Klasifikasi
Dalam klasifikasi terdapat target variabel kategonisal penggolongan
pendapatan dapat dipisahkan dalam tiga kategam yiaiggi, sedang, dan
rendah.

5.  Pengklusteran
Merupakan pengelompokaecord pengamatan, atau memperhatikan dan

membentuk kelas objek-objek yang memiliki kemiripan



6.
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Asosiasi
Assosiasi bertugas menemukan atribut yang mundairdsatu waktu. Dalam

dunia bisnis lebih umum disebut analisis keranjaglgnja.

2.2.3FungsiData Mining

Menurut (Vulandari, 2017), fungsi - fungsi yang umuiterapkan dalam

data mining(haskett, 2000) yaitu :

1.

Assosiation,adalah proses untuk menemukan aturan asosiasaasuatu
kombinasi item dalam suatu waktu.

Sequenceproses untuk menemukan aturan asosiasi suatu dsybitem
dalam suatu waktu dan diterapkan lebih dari satioge.

Clustering, adalah proses pengelompokan sejumlah data/objdkld@
kelompok data sehingga setiap kelompok berisi yiatg mirip.
Classification,proses penemuan model atau fungsi yang menjelastiaan
membedakan konsep atau kelas data, dengan tujuamk utapat
memperkirakan dari suatu objek yang labelnya tui&tahui.
Regressionadalah proses pemetaan data dalam suatu nilakgired
Forecasting,adalah proses pengestimasian nilai prediksi barkas pola-
pola didalam sekumpulan data.

Solution, adalah proses penemuan akar masalahpdaislem solvingdari
persoalan bisnis yang dihadapi atau paling tiddlagai informasi dalam

pengambilan keputusan.
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2.2.4Kategori Data Mining

Menurut (Vulandari, 2017)ata miningdibagi menjadi dua kategori utama

(hand dan Kamber, 2006) yaitu:

1)

2)

Prediktif

Tujuan dari tugas prediktif adalah untuk mempredikigai dari atribut
tertentu berdasarkan pada nilai atribut lain. Atripang diprediksi biasanya
dikenal sebagai target atau variabel tak bebaanggdn atribut-atribut yang
digunakan untuk membuat prediksi dikenal sebexgplanatoryatau variabel
bebas.

Deskrptif

Tujuan dari tugas deskriptif adalah untuk menuraungala-pola (korelasi,
trend, cluster, teori, dananomaly yang meringkas hubungan kecocokan
dalam suatu data. Tugdatamining deskriptif merupakan penyelidikan dan
sering kali memerlukan teknpost-prosessingntuk validasi dan penjelasan

hasil.

2.2.5Manfaat Data Mining

Menurut (Vulandari, 2017), Pemanfaatdeta mining dilihat dari dua sudut

pandang, yaitu sudut pandang komersial dan sudaaog keilmuan.

a)

Sudut pandang komersial, pemanfaadata mining dapat digunakan untuk
menangani meledaknyalumedata, dengan menggunkan teknik komputasi
dapat digunakan untuk menghasilkan informasi-infisnyang dibutuhkan

yang merupakaassetyang dapat meningkatkan daya saing suatu institusi



b)
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Sudut pandang keilmuadata mining dapat digunakan untuk meapture
menganalisis serta menyimpan data yang bergéttimedan sangat besar,
misalnya :

1. Remote sensgrang ditempatkan pada suatu satelit.

2. Telescopgang digunakan untuk memindai langit.

3. Simulasi saintifik yang membangkitkan data dalamrahkterrabytes

2.2.6 PenerapanData Mining

Menurut (Vulandari, 2017), Penerapaata mining dibagi menjadi tiga

bagian yaitu sebagai berikut :

1.

b)

Analisa pasar dan kumpulan sumber data yang digumakperti transaksi
kartu kredit, kartu anggotelub tertentu, kupon diskon, keluhan pembeli,
ditambah dengastudydengan gaya hidygublic. Beberapa solusi yang dapat
diselesaikan dengashata mining antara lain (menebak target pasar, melihat
pola beli pemakai dari waktu kewaktupss markeanalisis profil customey
identifikasi kebutuhancustomer, menilai loyalitas customer, informasi
summary
Analisa perusahaan damnagementesiko
Perencanaan keuangan dan evalaaset,data mining dapat membatu
melakukan, analisis dan prediksash flow serta dapat melakukan
contigent claim analysisntuk mengevaluasisset.
Perencanaan sumber daya, dengan melihat ringkafsamasi serta pola

pembelanjaan dan pemasukan dari masing-massayrce
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c) Persaingandata mining dapat membantu untuk memonitor pesaing-
pesaing dengan melihatarket directiormereka.
3. Telekomunikasi,data mining melihat jutaan transaksi yang masuk dan

melihat transaksi mana saja kah yang masih hataisgdini secara manual.

2.3 Metode Data Mining
Menurut (Robi yanto, 2015) Analisis asosiasi atggociation rule mining
adalah tekniklata mininguntuk menemukan aturan asosiasi antara suatu kasibin
item interestingness measwy@ng dapat digunakan dalatata miningadalah:
1. Support adalah suatu ukuran yang menunjukkan seberapar hiegkat
dominasi suatitematauitemsetdari keseluruhan transaksi.
2. Confidenceadalah suatu ukuran yang menunjukkan hubungan dméitem

secaraconditional(berdasarkan suatu kondisi tertentu).

2.3.1 Algoritma Apriori

Menurut (Robi yanto, 201%)Igoritma aprioriadalahalgoritmapengambilan
data dengan aturan asosiatAs§ociation rule untuk menentukan hubungan
asosiatif suatu kombinasi item.

Menurut (Irsyad Djamaludin, 201Algoritma Apriori adalah salah satu
algoritmayang melakukan pencarifrequenttemsetdengan menggunakan teknik
associationrule. Algortima Apriori menggunakan pengetahuan sebelumnya dari
suatuitemseddengan frekuensi kemunculan yang sering atau jagg isa disebut

frekuensiitemset.
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2.3.2 Analisis Pola Frekuensi Tinggi dengarAlgoritma Apriori

Mencari suatu nilai frekuengemyang memenuhi syarat minimum dari nilai
support dalam basis data. Nilaisupport sebuah item diperoleh dengan
menggunakan rumus berikut:

g £ (A) = Jumlah transaksi mengandung A 100%
uppor B Total Transaksi x °

Rumus 2. 1Frekuensi tinggi ltemset
Nilai supportdari kombinasi 2temdiperoleh dengan menggunakan rumus:
Support (A,B) = P(ANB)

X transaksi mengandung A dan B
Support (A,B) = R T—— x 100%

Rumus 2. 2Me nghitung kombinasi Remset

2.3.3Pembentukan Aturan Asosiasi

Setelah semua pola frekuensi tinggi ditemukan,lahrdicari aturan asosiasi
yang memenuhi syarat minimum unitnfidencedengan menghitungpnfidence
aturan asosiatif A U B. Nilaionfidencedari aturan A U B diperoleh dengan rumus
berikut.

_ X transaksi mengandung A dan B
Confidence = P(BJA) = X Transaksi mengandung A x 100%

Rumus 2. 3Menghitung nilaiConfidence

Untuk menentukan aturan asosiasi yang akan dipilka harus diurutkan
berdasarkaBupportdanConfidenceAturan diambil sebanyak jumlah aturan yang

memiliki hasil terbesar.
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2.4 SoftwarePendukung

2.4.1 Software Tanagra

Tanagraadalah perangkat lunak pengolahan data, sumbeauk&eribamah
penggunaan dan mudah untuk pembacaan hasil keputarg dibuat bagi siswa
dan peneliti hingga pembisnis untuk menambang jord&ta yang sangat banyak
bagi merekaSoftwareini menyediakan beberapa metode penambangan dari da
analisis, data eksplorasi, pembelajaran statipknbelajaran mesin dan bidang
basis dataSoftwareini diprogram dalam Bahagaascal Softwareini memiliki
berbagai komponen seperti visualisasi datatistics clustering association
analysisfactorial, regression dan banyak lagi. Dengan menggunaRamagra
peneliti dapat memvisualisasikan suatu data meigdudn baik. Visualisasi data
yang ada disajikan dalam bentktaset memplot nilai pada grafik dan sebar plot.
Ini digunakan untuk menunjukkan hubungan antardowtrdalam sumbu 2D.
Tanagra mencakupalgoritma pengelompokan dasar sepekiMeans EM —

clusteringdll. Dalam basis data (Jain Vishal, 2013).

Gambar 2. 2Tanagra Software

Sumber: Tanagrasoftwarelogo

2.4.2 Microsoft Excel
Aplikasi Microsoft excel2013 adalah aplikasi pengolahan data yang

menyajikan informasi dengan baik dan digunakan obsibagai kalangan
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contohnya, dosen, mahasiswa, siswa, serta perusplaasahaan besar untuk
mempresentasikan hasil produknya. Denlyjiorosoft excel2013 penyampaian
informasi apapun akan mudah untuk dipahami. (AuRgman, Fitrah Yuridka,

2015).

2.5 Penelitian Terdahulu
Penelitian terdahulu merupakan acuan dalam selaraiifian, ada beberapa

penelitian terdahulu yang digunakan dalam peneliiasebagai berikut.

1.  Menurut Alfannisa Annurullah fajrin dan Algifanriddilana tahun 2018 yang
berjudul “PENERAPAN DATA MINING UNTUK ANALISIS POLA
PEMBELIAN KONSUMEN DENGAN ALGORITMA FP-GROWTH
PADA DATA TRANSAKSI PENJUALAN SPARE PART MOTOR”
Pada perusahaan yang memiliki banyak cabang atalerdeeperti
CV.TJAHAJA BARU ini, membutuhkan lokasi yang hardgerhatikan
dalam mendirikan sebuah cabang baru, harus dapaipemgaruhi pola
pembelian konsumen, karena pola pembelian setiagukoen berbeda—beda.
Hal ini perlu dianalisis lebih mendalam sehingggpatamenghasilkan
informasi yang bermanfaat, serta memaksimalkan tkegan yang bisa
diperoleh. Data Mining dapat digunakan oleh perusahaan besar untuk
menggali data serta menemukan informasi yang dapatunjang dan
meningkatkan suatu proses keberlansungan bisnisagdexan tersebut. Maka

dalam penelitian ini dilakukan pengujian menggumaledgoritma FP-
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Growthuntuk membantu perusahaan menemukan pola pemkelisumen
dan transaksi penjualapare part

Menurut Irsyad Djamaludin dan Agus Nursikuwagus tahun 2§&ng
berjudul “ANALISIS POLA PEMBELIAN KONSUMEN PADA
TRANSAKSI  PENJUALAN MENGGUNAKAN ALGORITMA
APRIORI” Penambangan data perlu dilakukan jika informasingtian
dalam suatu penyimpan. Aktivitas ini menjadi dagama untuk menentukan
suatu keputusan. Aktivitas yang sudah berjalan mekan informasi
transaksi penjualan dan pembelian yang hanya teasinpadarepository
sebagai suatu laporan saja. Sehingga informasiahamgnjadi data histori
yang tidak digunakan. Berdasarkan kejadian ini, andkperlukan suatu
analisis untuk mendukung suatu keputusan. Anatisedalah tekniknining
dengan menggunakaaigoritma Apriori. Tujuan dari penelitian ini adalah
mendapatkan pola penjualan dan pembelian suatwlkrathtuk menjawab
tujuan maka digunakaalgoritmaApriori dengan aturan asosiasi. Penentuan
itemsetyang digunakan adalah berjumlah 1, 2, darnte3nset produk.
Sedangkan untukinimum Supporyang digunakan adalah 30% dari jumlah
transaksi yang ada. Untuk asosiasi antar prodekttikan dengaconfidence
sebesar 70%. Penelitian ini diselesaikan dengargguerakanUML yang
terdiri dari Usecase Diagram, Class DiagramanActivty Diagram Hasil
dari penelitian ini adalah perangkat lunak analigda penjualan dan
pembelian konsumen dengAtgoritmaApriori. Sedangkan keputusan yang

diperoleh adalah asosiasi antar produk dengan meaggn nilaconfidence
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Untuk Final Rule Associatiomdalah produk bolaake mesedan bolucake
keju dengan nilatonfidencesebesar 84,62%.

Menurut Dewi Kartika Pane tahun 2013 yang berjdtMPLEMENTASI
DATA MINING PADA PENJUALAN PRODUK ELEKTRONIK
DENGAN ALGORITMA APRIORI (STUDI KASUS : KREDITPLUS)”
Penjualan produk elektronik, khususnya laptop miamga peningkatan
setiap bulannya, produk yang ditawarkan bermacanreknemerek
mempengaruhi masyarakat untuk membeli produk tatseluntuk
mengetahui merek dengan penjualan terbanyak dikzarhlgoritma apriori
untuk dapat mengetahuinya, dan dengan bantuanWsekg produk dengan
penjualan terbanyak dapat diketalAlgoritma aprioritermasuk jenis aturan
asosiasi paddata mining Salah satu tahap analisis asosiasi yang menarik
perhatian banyak peneliti untuk menghasilkan alg@iyang efisien adalah
analisis pola frequensi tinggfréquent pattern mining Penting tidaknya
suatu asosiasi dapat diketahui dengan dua tolak wykitu : supportdan
confidence Support (nilai penunjang) adalah persentase kombiriizsn
tersebut dalam database, sedangkanfidence(nilai kepastian) adalah
kuatnya hubungan antaemdalam aturan asosiagilgoritma apriori dapat
membantu untuk pengembangan strategi pemasaran.

Menurut Robi Yanto dan Riri Khoiriah tahun 2015 garberjudul
“IMPLEMENTASI DATA MINING DENGAN METODE ALGORITMA
APRIORI DALAM MENENTUKAN POLA PEMBELIAN OBAT” Data

mining merupakan proses untuk mendapatkan informasi panguna dari
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gudang basis data yang berupa ilmu pengetahuaalitgen ini melakukan
analisa data dengan menggunakdata mining dan metodealgoritma
appriori. Sistem yang dibangun ditujukan untuk pemenuhamadaknentuan
pola pembelian obat dengan menggunakan bahasagramarVisualBasic
6.0 dandatabaseMysql pada studi kasus di sektor kesehatan. Sistem ini
dibangun berdasarkan kebutuhan pengguna yang tipemelalui metode
wawancara dan studi lapangan. Metodelogi pengenapasistem yang
digunakan yaitu metodeaterfall yang terdiri analisis, desain, pengkodean
dan pengujian. Hasil pengujian dengalgoritma apriori dan sistem yang
dibangun menunjukan hasil yang telah memenuhi kdlaut dalam
penentuan pola pembelian obat berdasarkan kecerg#erypembelian obat
oleh pelanggan. Dibandingkan dengan sistem yangngelerjalan kinerja
tersebut ditunjukan pada efektifitas informasi dastem tentang penentuan
pola pembelian obat untuk ketersediaan obat dam leaak obat untuk
memudahkan dalam mengetahui keberadaan obat yidmat dari 2itemset
obat.

Menurut Goldie Gunadi Dana Indra Sensuse tahun 3@t®) berjudul
“PENERAPAN METODE DATA MINING MARKET BASKET
ANALYSIS TERHADAP DATA PENJUALAN PRODUK BUKU
DENGAN MENGGUNAKAN  ALGORITMA APRIORI DAN
FREQUENT PATTERN GROWTH (FP-GROWTH): STUDI KASUS
PERCETAKAN PT. GRAMEDIA” Data miningmerupakan proses analisa

data untuk menemukan suatu pola dari kumpulantdegabutData mining
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mampu menganalisa data yang besar menjadi inforbeaspa pola yang
mempunyai arti bagi pendukung keputusan. Salahte&nik data mining
yang dapat digunakan adak$sociatiordata miningatau yang biasa disebut
dengan istilamarket basket analysidlarket baskedidefinisikan sebagai
suatuitemsetyang dibeli secara bersamaan oleh pelanggan dsietu
transaksi. Market basket analysimdalah suatu alat yang ampuh untuk
pelaksanaan strategiross-selling Metode ini dimulai dengan mencari
sejumlahrequent itemseadan dilanjutkan dengan pembentukan aturan-aturan
asosiasi §ssociation rules Algoritma Apriori danfrequent pattern growth
(FP-growth) adalah dua algoritma yang sangat populer untukemekan
sejumlalfrequent itemsedari data-data transaksi yang tersimpan dalans basi
data. Dalam penelitian iralgoritma Apriori danfrequent pattern growth
(FP-growth) digunakan untuk membantu menemukan sejumlah aturan
asosiasi dari basis data transaksi penjualan prbdil di PercetakaRT.
Gramedia sehingga untuk selanjutnya dapat digunakan sebaga
pertimbangan dalam membuat strategi pemasaranesguigan yang efektif.
Menurut Jiao Yabing tahun 2013 yang berjutRegsearch of an Improved
Apriori Algorithm in Data Mining Association Rules”Algoritma Apriori
adalah algoritma dari aturan asosiasi, yang merkabisemua séemyang
sering muncul. Saat imlgoritma apriorimengalami data yang padat karena
besar sejumlah pola panjang muncul, kinatgoritma ini menurun drastis.
Untuk menemukan aturan yang lebih baik, penulis gusulkan adanya

peningkataralgoritmaaturan asosiasi, kepadkoritma Aprioriklasik yang



22

pada akhirnya, algoritma yang ditingkatkan akaneufikasi, kemudian
hasilnya akan menunjukkan bahwa peningkagégoritma apriori lebih
efektif, dapat mengekstraksi lebih banyak infornmalsi maupun data.
MenurutWiwit Agus Triyanto tahun 2014 yang berjudlASSOCIATION
RULE MINING UNTUK PENENTUAN REKOMENDASI PROMOSI
PRODUK” Rekomendasi Promosi Produk merupakan model apldasi
hasil observasi terhadap keadaan dan keinginamggeda untuk membeli
suatu produk.Association Rule Miningdapat memberikan dukungan
keputusan antara barang yang dibeli secara bersama-oleh pelanggan.
Penemuan pola barang yang dibeli oleh pelanggargasapenting
dikarenakan dapat membantu rekomendasi promosuksehingga strategi
pemasaran menjadi lebih tepat sasaran. Penelittitnmienggunakan
Algoritma FP-Growthuntuk pendekatan asosiasi. Hasil dari penelitian i
adalatrule yang dapat digunakan untuk membantu menentukamrekdasi
promosi suatu produk secara lebih tepat, yaitu alemgenghasilkan Bile

ketika menggunakaminimum suppor#0% daminimum confidenc80%.
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2.6 Kerangka Pemikiran

Konsep yang dikembangkan dalam penelitian ini saagyikut :

Aplileasi
Tanagra
Data Algoritma Hasil
Penjualan Apriori Penjualan
Tnpudt Proses Output

Gambar 2. 3Kerangka Pemikiran

Sumber: Data Peneltian (2019)

Data penjualan yang bersumber dari data transakgualan rumah yang
digunakan sebaganput, kemudian data dikelola dengan menggunakan metode
algoritma apriori sehingga mendapat hasil atautput yang digunakan sebagai
pengembangan dan peningkatan pembangunan rumah. feasjualan yang
bersumber data transaksi mencakup tiga variabel ffpe rumah, luas tanah, harga
jual, dan hasil akhir penjualan yang dikumpulkafach waktu tiga tahun terakhir
oktober 2016 sampai dengan september 2019 dengalyatzg diambil dari data
perbulannya selama tiga puluh enam bulan. Algorapréori yang digunakan akan
membantu kita menambang suatu data yang banyakggghmenghasilkan aturan

dan pengetahuan baru.
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METODE PENELITIAN

3.1 Desain Penelitian
Dalam proses penelitian, terlebih dahulu perlu dgillesain penelitian. Hal
ini bertujuan untuk memberikan kemudahan peneliyiamg lebih lanjut. Adapun

desain dalam penelitian ini adalah sebagai berikut:

Pensumpulan Data

!

Analiza Data

!

Pengolahan Data denzan
metode Algoriima Apriori

!

Implementasi dengan
Aplikasi Tanagra

Gambar 3. 1Desain Penelitian
Sumber: Data Peneltian (2019)
Berdasarkan desain penelitian diatas yaitu suatupdnelitian yang akan
dilakukan dalam proses penelitian ini. Desain pgaeldiatas menunjukkan proses

dari awal kegiatan penelitian sampai akhir peraaliti
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Berikut ini adalah penjelasan dari desain penalitiatas:

Pengumpulan Data

Pengumpulan data dalam penelitian ini menggunadamk observasi yaitu
observasi langsung ke lokasi penelitian, selanya&anelakukan wawancara
dengan pihakaccountingPT. Glory Pointdan terakhir melakukan studi
pustaka mengenai materi-matddta miningdan metodealgoritma apriori
yang diperoleh dari buku-buku dan jurnal nasionalipun internasional.
Analisa Data

Analisa data yaitu proses dimana data yang diperalguk menentukan
operasional variabel yang dijadikeaputdalam proses penelitian seotatput
yang dihasilkan sesuai dengan apa yang diinginkan.

Pengolahan Data Dengan Meta&lgoritma Apriori

Data yang telah di analisa selanjutnya akan dinlehggunkan teknikata
mining menggunakan metoddgoritma apriori. Data yang diolah mencakup
dua bagian yaitu tipe rumah dan total penjualanaturyang laku. Untuk
mendukung suatu keputusan pengolahan peneliti jogaambahkan luas
tanah dan harga pada kolom data yang akan disaitagai informasi
tambahan dalam pengambilan keputusan, dan tidakagerk bagian yang
diolah.

Implementasi Dengan Aplikasianagra

Setelah semua data di olah maka data tersebutldimeptasikan kedalam
aplikasi Tanagra Data yang diolah dengan aplikasi ini akan menjadi

pertimbangan dalam perhitungan yang dilakukan secanual.
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3.2 Metode Pengumpulan Data
Dari data yang akan di teliti, teknik pengumpulatadpada penelitian ini
menggunakan tiga teknik yaitu teknik observasi, aaeara dan studi pustaka.

Metode ini dilakukan secara berkala selama prosaslipian.

3.2.10bservasi

Merupakan serangkaian proses biologis dan psikisoy@mg tersusun secara
komplek. Dua diantara terpenting adalah prosesegrpgengamatan dan ingatan.
Observasi dalam penelitian ini dilakukan secargdang diPT. Glory Pointuntuk

melakukan pengamatan terhadap data penjualan rumabh.

3.2.2Wawancara

Merupakan salah satu instrumen yang digunakan unariggali data secara
lisan. Hal ini haruslah dilakukan secara mendalgiar anendapatkan data yang
valid dan detail. Wawancara dilakukan langsung pad&@beountingPT. Glory

Point.

3.2.3 Studi Pustaka

Dalam penelitian ini peneliti melakukan studi pkstayang berhubungan
dengan tema penelitan & metode penelitian yaittngl dan buku yang
berhubungan, untuk mencari informasi menyusun teori yang berhubungan

dengan pembahasan.
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3.3 Operasional Variabel

Variabel penelitian adalah suatu atribut atau sifati nilai dari orang, objek,

organisasi atau kegiatan yang mempunyai variagtrter yang ditetapkan oleh

peneliti untuk dipelajari dan kemudian ditarik kapulannya.

Operasional variabel dalam penelitian ini dapaéldg§kan dan diuraikan

sebagai berikut:

1.

Tipe Rumah

Tipe rumah merupakan tipe-tipe rumah yang palingyak diminati dan

dibeli oleh konsumen dan merupakan tipe rumah selpagilihan stok. Tipe
rumah pada PT. Glory Point adalah Tipe 36/72a, (69, Tipe 46/84, Tipe
84 yang terletak di lokasi tanjung riau dan Tipé726, Tipe 42/78, Tipe
52/91, Tipe 36/96, Tipe 52/105, Tipe 105 yang teKedilokasi Tiban

Koperasi.

Harga Rumah

Disediakan untuk menunjang perbandingan harga gdaglalam penjualan
rumah terhadap harga rumah lainnya yang berbeda 8phingga dapat
menjadi pembanding pada tipe lainnya. Harga yam@gsiamenyesuaikan
lokasi dan luas tanah yang ada.

Luas tanah

Disediakan untuk menunjang perbandingan tipe ruciamn harga rumah
dalam transaksi pemilihan rumah yang mana luastakan dijadikan salah
satu kesimpulan bahwa luas tanah mempengaruhbgliatumah dan minat

konsumen didalam memilihnya. Terdapat Tipe rumaf7 26 dengan luas
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tanah 72 Tipe rumah 36/72b dengan luas tanah % Jiipe rumah 36/96
dengan luas tanah 98,32rflipe rumah 60/59 dengan luas tanah 95, 8ipe
rumah 42/78 dengan luas tanah 78iipe rumah 46/84 dengan luas tanah
84nv, Tipe rumah 52/91 dengan luas tanah 1%) Tiipe rumah 52/105 dengan
luas tanah 105MTipe rumah 84 dengan luas tanah 8554rpe rumah 105
dengan luas tanah 118m

Tabel 3. 10perasional Variabel

No. Tipe Rumah Luas Tanah (m2) Harga

1 36/72a 72 Rp 230,000,000
2 36/72b 72 Rp 400,000,000
3 36/96 98.32 Rp 301,170,000
4 42/78 78 Rp 480,000,000
5 46/84 84 Rp 330,400,000
6 52/91 101 Rp 520,000,000
7 52/105 105 Rp 675,000,000
8 60/59 95.8 Rp 416,800,000
9 84 85.54 Rp 667,555,000
10 105 110 Rp 782,500,000

Sumber: Data Penelitian (2019)
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3.4 Metode Perancangan Sistem
Dalam penelitian ini menggunakan metodkgoritma apriori Langkah-

langkah perancangan sistem dalam penelitian inabdabagai berikut:

Data penjualan PT Glory Point

Il

Tabel Tabular dari data
penjualan

Il

Perhitungan nilai support satu
Itemset

]

Perhitungan nila support
Kombinasi 2.3 .4 dan 5 itemset

Il

Menentukan Corfidierice dan
Final Rule

[

Hasil nilai support, confidiernce
dan final rule

Gambar 3. 2Metode Perancangan Sistem
Sumber: Data Penelitian (2019)

Dari gambar 3.2 diatas dapat dijelaskan proses aimgiga proses akhir.
Dimulai dari data penjualan dd®ir.Glory Pointyang telah dianalisa oleh peneliti,
data yang diperoleh yaitu data penjualan rumaRTdGlory Pointdari Oktober
2016 sampai September 2019. Selanjutanya data temsgbut dimasukkan
kedalam tabel tabular, kemudian data-data akamidigai minimum supportari
1 itemsethingga akhir yaitu Stemset,setalah nilaiminimum supportdiperoleh
maka langkah selanjutnya yaitu menentukan odaiidiencesampai menghasilkan
nilai final rulenya yang dilakukan secara manual menggunakan meatgdetma

apriori. Kemudian tahap terakhir yaitu melakukan pengujiemgan menggunakan
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aplikasitanagra sebagai pembuktian bahwa hasil yang diperolearaamanual

sama dengan hasil implementasi dengan aplikasi.

3.5 Lokasi Dan Jadwal Penelitian
3.5.1Lokasi Penelitian
Penelitian ini dilakukan dPT. Glory Pointyang beralamat diomp. Ruko

Orchid Business Cent@&lok C1 No. 5 Batam Center, Batam.

3.5.2Jadwal Penelitian

Penelitian ini dilakukan dalam waktu satu semesgperti yang telah
dijadwalkan didalam kalender akademik, setelah aerm judul penelitian ini
diterima. Penelitian ini dimulai dari bulan septemi2019 hingga bulan februari
2020. Jadwal penelitian dalam penelitian ini dajiiittat ditabel berikut:

Tabel 3. 2Jadwal Penelitian

Waktu Kegiatan

Kegiatan Sept Okt Nov Des Jan Feb
2019 | 2019 2019 2019 2020 2020
23| 4|1 2 3/4{1 2341 2|3]4/12|3]4 12 34

Pengajuan
Judul
Penyususnan
BAB |
Penyususnan
BAB Il
Penyususnan
BAB Il
Penyususnan
BAB IV
Penyususnan
BAB V
Pengumpulan
Skrips

Sumber: Data Penelitian 2019



